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RINGKASAN

Perguruan Tinggi merupakan tempat penyelenggaraligikan yang
bertujuan menghasilkan sumber daya manusia yanguddéas dan mampu
menghadapi persaingan kerja yang semakin ketat.aMidi dalam proses
rekrutmen atau proses penerimaan calon mahasiswadais mempertimbangkan
berbagai prosedur yang bertujuan untuk dapat mahgan calon mahasiswa baru
dalam menentukan program studi yang akan ditemfarhaalon mahasiswa baru.
Adapun hal sudah ditembuh dalam proses penerimahasiswa baru antara lain
dari nilai hasil ujian nasional, nilai raport, nilgjian sekolah dan nilah test
penerimaan mahasiswa baru, serta proses peneroaagalur prestasi dan bidik
misi. Dari hal — hal tersebut harus ditingkatkamekjanya merupakan faktor
penunjang agar proses transformasi keilmuan pewidiepada mahasiswa dapat
dilakukan dengan baik. Tujuan dari penelitian idalah untuk mendapatkan
klasifikasi dalam menentukan program studi calonhassgswa baru dengan
mengoptimalkan metodbdlaive Bayes dan Decision Tredengan Pendekatan
Unsupervised Discretizatiosebagai upaya dalam peningkatan sistem penjaminan
mutu internal khususnya standar proses penerimaahasiswa baru dalam
menentukan program studi pada Politeknik Harapasd®ea Tegal. Dimana dalam
proses penerimaan mahasiswa baru ini telah dilakpkaencanaan, pelaksanaan,
evaluasi, dan monitoring sebagai bentuk peneraa@nsPenjamin Mutu Internal
(SPMI). Dalam penelitian ini, data yang digunakdalah data hasil penerimaan
calon mahasiswa baru dari seluruh program studia Basebut antara lain data
kelengkapan administratif persyaratan calon mawasismru, serta data nilai hasil
test penerimaan mahasiswa baru. Data yang diguneiam data selama 1 tahun
akademik 2019/2020. Dari data tersebut akan dilaktrkining dantestingdengan
menggunakan Rapidminer 9, maka akan didapatkaifikiess kinerja pengajaran
dosen.

Kata Kunci : Naive Bayes; Unsupervised DiscretizatioDecision Tree;
Klasifikast Minat;



BAB |
PENDAHULUAN

1.1.Latar Belakang

Perguruan tinggi merupakan suatu tempat atau @@sinisatuan
pendidikan, yang menyelenggarakan pendidikan gapegnpendidikan tinggi,
penelitian dan pengabdian kepada masyarakat. Renrgunnggi merupakan
wadah bagi masyarakat kampus. Sebagai suatu cagammka perguruan
tinggi mempunyai struktur, aturan penyelesaian suggang mencakup
pembagian tugas antar kelompok fungsional dan araega dalam kelompok
yang sama, rencana kegiatan, dan tujuan. Tujuamidibg oleh asas dan
membimbing rencana kegiatan. Struktur dan aturapgdesaian tugas menjadi
prasarana pencapaian tujuan dan sekaligus ment¢ermasas.

Pemilihan program studi juga sangat penting untalkrc mahasiswa
baru, karena menentukan program studi yang sesugiad apa yang diikuti
oleh calon mahasiswa baru merupakan salah say@ahgldapat dinilai bahwa
calon mahasiswa tersebut akan berkompeten di bigang diharapkan,
sehingga kompetensi calon mahasiswa baru terseing kala sudah lulus dari
perguruan tinggi tersebut sesuai dengan kompegangi ada [1].

Seiring perkembangan dalam bidang penelitian mexigaenentukan
program studi bagi calon mahasiswa baru dilakukangdn menerapkan
konsep data mining yang terkomputerisasi. Penggurtda mining ini,
khususnya pada ranahnya klasifikasi dapat digunakdok dijadikan alat
bantu dalam menunjang keputusan berdasarkan datdidpan, untuk
mengatasi tantangan yang sulit dan untuk meningkakompetensi serta
kualitas pendidikan calon mahasiswa baru dalam fiteatiau menentukan
program studi yang diharapkan [2].

Menentukan program studi bagi perguruan tinggiadahl yang sangat
penting juga, karena berkaitan erat dengan pilidan minat masyarakat.
Peminat adalah kemampuan yang cenderung meningké&kas pada hal

tertentu. Di Indonesia, banyak perguruan tinggigyaudah menyediakan



berbagai macam pilihan program studi yang dimimesyarakat. Politeknik
Harapan Bersama Tegal merupakan salah satu pengtinggi swasta yang
menyediakan berbagai macam program studi [2].

Klasifikasi merupakan topik yang diangkat dalamedigian ini. Selain
digunakan untuk melakukan klasifikasi pada pengupata yang bersifat
numerik, klasifikasi juga dapat digunakan untukadaing bersifat kategorikal.
Selain kategori dan numerical, klasifikasi juga atagligunakan untuk
mengidentifikasi gambar — gambar yang sesuai dekgiania yang diinginkan
[3].

Naive Bayesadalah model pertama yang digunakan untuk klasfik
pada penelitian iniNaive Bayeslapat bertugas untuk menetapkan label yang
relevan. Tugas ini dilakukan dengan memperluas lpasifikasian satu label
seperti pengklasifikadNaive BayesSecara khusus, klasifikaliaive Bayes
dapat melakukan evaluasi pada data uji eksperirngagpemodelan prediktif
[4].

Sedangkan untuk model kedua yang digunakan untsifikiasi pada
penelitian ini adalaecision Tree Metode ini merupakan salah satu metode
yang diusulkan karena fleksibel yang memungkinkatuki mengidentifikasi
kondisi pada suatu kriteria. Meto@ecision Tree membuat kumpulan data
pelatihan dan pengujian saat membuat dan memvalud®on keputusan,
untuk meminimalkan beban komputasi [5].

Selain dua metode diatas, metode lain yang digumaktuk penelitian
ini adalah Unsupervised Discretizationini merupakan salah satu metode
pendekatan yang sederhana yang dipakai untuk menglgasikan dua
metode yaitu metoddlaive Bayeslan Decision Tree. Dari kedua metode
tersebut akan dicari manakah yang terbaik dari &eglu setelah dilakukan
optimalisasikan [6].

Oleh karena itu dalam penelitian ini bermaksud ringnelakukan
penelitian yang dimana penelitian tersebut adalamgembangan dari
penelitian sebelumnya, yaitu tentang penentuanragnogstudi untuk calon

mahasiswa baru dengan menggunakan meiziee Bayeslan optimalisasi



dengan pendekatatnsupervised DiscretizationOleh karena itu maka
penelitian ini diberi judul Optimalisasi Metotiaive Baye®anDecision Tree
Untuk Menentukan Program Studi Bagi Calon Mahasi®eau Dengan

Pendekatatunsupervised Discretization

1.2. Perumusan Masalah
Berdasarkan latar belakang yang sudah diuraikammekusan masalah
didapatkan adalah sebagai berikut : bagaimana ali@si metodeNaive
Bayes dan Decision Tree dengan pendekatan metodgnsupervised
Discretizationmengklasifikasikan calon mahasiswa baru dalam nteken

program studi yang diharapkan di Unit Penerimaahddeswa Baru.

1.3.Pembatasan Masalah
Agar topik permasalahan pada penelitian tidak naglelmaka usul
penelitian ini dibatasi pada : optimalisasi metdbtve BayeslanDecision

Tree dengan pendekatan metddesupervised Discretization

1.4. Tujuan Peneletian
Tujuan dari penelitian ini adalah membuat klassikanenentukan
program studi bagi calon mahasiswa baru menggunatmalisasi metode
Naive Bayesdan metodeDecision Tree dengan pendekatan metode
Unsupervised Discretizatigpada unit penerimaan mahasiswa baru Politeknik
Harapan Bersama, dimana hasil klasifikasi tersdigitnakan sebagai acuan

peningkatan mutu dari setiap program studi.

1.5. Manfaat Penelitian
Adapun manfaat yang diperoleh dari penelitian m@alah Kontribusi

ilmu pengetahuan tentang pengimplemtasian klasifigzada data mining.



BAB I
TINJAUAN PUSTAKA DAN LANDASAN TOERI

2.1. Tinjauan Pustaka

Literature penelitian mengenai pembahasan tentapgmalisasi Metode
Naive BayedJntuk Menentukan Program Studi Untuk Calon Mahasi®aru
Dengan Pendekataldnsupervised DiscretizatiorBerikut metode-metode yang
pernah digunakan untuk menyelesaikan masalah tdrseb

Pada penelitian terkait tentang pemilihan prograudisyaitu dilakukan Arif
Sofanudin yakni tentang Implementasi Algoritidaive BayedJntuk Penjurusan
Di Ma Al Mahrusiyah Lirboyo. Pada penelitian inilatarbelakangi berdasarkan
hasil pengamatan yang dilakukan yang pada sastdrang siswa naik kelas, dari
kelas X naik ke kelas XI. Siswa tersebut mengalpensoalan baru yaitu dalam
menentukan bidang jurusan. Ada kemungkinan kesalghag dilakukan oleh
siswa tersebut dalam penjurusan, yaitu rendahngatgsi belajar siswa atau
terjadinya ketidakcocokan dalam memilih jurusanregda mempengaruhi ketika
akan masuk ke jenjang perguruan tinggi. Dari beabhgl tersebut adapun solusi
yang ditawarkan dengan memanfaatkan teknologi data anining dengan
membangun system untuk menentukan jurusan menggupaggram PHP dengan
Teknik mengimplementasikan pengelompokan data ggmeroleh dari hasil data
mining MA Al Mahrusiyah Lirboyo dengan metode NaiBayes. Dengan
menggunakan metode implementdisive Bayeslan program PHP maka guru
yang ada dalam MA Al Mahrusiyah Lirboyo dapat semakiudah dalam
menentukan jurusan berdasarkan nilai prestasi daat sebagai acuan sedangkan
bagi siswa tersebut tidak perlu kuatir dalam mdmijlirusan karena sudah
disesuaikan dengan nilai prestasi siswa itu seddiriberdasarkan kemampuannya
[2].

Penelitian tentang penentuan atau pemilihan juryaag dilakukan oleh Alfa
Saleh dan Fina Nasari yang berjudul Penggunaan iKekinsupervised
Discretization Pada MetodeNaive BayesDalam Menentukan Jurusan Siswa

Madrasah Aliyah pada tahun 2017. Pada penelitiamalakukan optimalisasi



medoteNaive Bayeslengan menerapkan Tekrikisupervised Discretizatioyang
akan ditransformasikan kritera numerik atau kontimenjadi kriteria kategorikal
dan mengimplementasikan satu kriteria yang dian¢gjgag mempunyai pengaruh
terhadap keakuratan terhadap hasil pengujian, rdekgan begitu keakurasian
hasil dari klasifikasi dapat meningkat. Dari hap#ngujian 120 data siswa
memperoleh bukti bahwa penerapan Tekbksupervised Discretizatiopada
metodeNaive Bayesaik dari 90% menjadi 92,8% [7].

Penelitian berikutnya dilakukan oleh Jia Wua, ShiRan, Xingquan Zhu,
Zhihua Cai, Peng Zhang, Chengqi Zhang tentangdsiglptive attribute weighting
for Naive Bayestlassification. Pada penelitian ini metodenya duaatificial
Immune System (AIS) untuk mencari bobot nilai attibdaptif, klasifikasi yang
digunakan adalah Naive Bayes. Metode yang diusufkén AIS atau AISWNB
dimana metode tersebut digunakan untuk mencarittadbbut agar mencapai nilai
yang optimal dengan menggunakan teori imunitas.ilHasg diperoleh dari
penelitian ini, bahwa ASIWNB dapat memperoleh bohitdi atribut yang baik
selama proses pengujian, dari eksperimen 36 dayarsg digunakan dan 6 data set
Field Code Changed klasifikasi gambar menunjukkahwa AISWNB secara
signifikan mengungguli rekanrekannya dalam nilauraki klasifikasi, estimasi
probabilitas kelas, dan kinerja peringkat kelas [8]

Penelitian selanjutnya dilakukan oleh Tzu-Tsung @/Agaitu tentang A hybrid
discretization method faxaive Bayaan classifier. Pada penelitian ini diusulkan
ukuran nonparametrik untuk mengevaluasi tingkaérggintungan antara atribut
kontinu dan kelas. Ukuran nonparametrik kemudiatukunrmengembangkan
metode hibrida untuk mendiskritisasi atribut kamiti sehingga nilai akurasi
klasifikasi Naive Bayeslapat ditingkatkan. Metode Hybrid ini diuji pada @&ta
set, dan hasilnya menunjukkan bahwa mendiskritkaloua kontinu dalam data set
dengan berbagai metode umunya dapat memiliki psedikai akurasi yang lebih
tinggi [9].

Penelitian berikutnya dilakukan oleh R.F. RoperoR&nooij, L.C. van der
Gaag pada tahun 2017 yang berjudul Discretizingrenmental data for learning

Bayesian-network classifiers. Pada penelitian irembahas tentang prediksi



keberadaan berbagai macam spesies burung di Aralalas data penggunaan
lahan. Pada penelitian ini model yang diusulkanamdaembandingkan antara
model Bayesian-network classifiers dan logisticresgion. Data set yang
digunakan adalah data seimbang dan kurang seimimandel yang dipelajari

adalah dari data kontinu asli dan dari data setfikdritasi yang mempunyai tujuan
akhir bahwa membandingkan empat metode diskritiz@sy berbeda antara lain
Equal Frequency, Equal Width, Chi-Merge dan MDLRrilhasil percobaan data
set spesies ini menunjukkan bahwa klasifikésive Bayesederhana lebih banyak
disukai dari pada model regresi logistic dan metGbdeMerge yang related tidak
dikenal adalah metode yang disukai untuk mendisksikan data lingkungan ini
[10].

Penelitian berikutnya yang berkaitan dengan peribgad dua metode yang
sama yaitu metodBlaive Bayeslan metodéecision Tree ada pada penelitian
yang dilakukan oleh Dewan Md. Farid, Li Zhang, Cdbwry Mofizur Rahman,
M.A.Hossain, Rebecca Strachan. Penelitian ini mekgoalkan dua metode yang
digunakan untuk meningkatkan klasifikasi pdgiecision Tree danNaive Bayes
untuk klasifikasi masalah kelas jamak. Hasil ekspen menunjukkan bahwa
metode yang diusulkan telah menghasilkan hasil yamengesankan dalam
klasifikasi masalah kelas jamak yang menantangehlidiipan nyata. Mereka juga
dapat secara otomatis mengekstrak kumpulan daasih@el yang paling berharga
dan mengidentifikasi atribut yang paling efektiftwi deskripsi instance dari
database pelatihan kompleks yang berisik dengaardinatribut yang besar [5].

2.2. Landasan Teori

2.2.1. Metode Naive Bayes

Menurut Alfa Saleh dalam penelitiannya tentang enmpntasi Metode
Klasifikasi Naive Bayes Dalam Memprediksi Besarfenggunaan Listrik
Rumah Tangga yang menjelaskan definisi Naive Bayesy merupakan
sebuah model pengklasifikasian probalistik sederthgang menghitung
sekumpulan probabilitas dengan menjumlahkan freksiagdan kompinasi

nilai dari dataset yang diberikan. Algoritma yanguhakan menggunakan



teorema dari Bayes dan mengasumsikan bahwa sentus atdepeden atau
tidak saling ketergantungan yang diberikan olehi phda variable kelas [11].
Naive Bayes didasarkan pada asumsi penyederhaabamammilai atribut
secara kondisional saling bebas jika diberikan oilgput. Dengan kata lain,
diberikan nilai output, probabilitas mengamati sadaersama adalah produk
dari probabilitas individu. Keuntungan penggunaaaivil Bayes adalah
bahwa metode ini hanya membutuhkan jumlah datdilpata(Training Data)
yang kecil untuk menentukan estimasi paremeter ydipgriukan dalam
proses pengklasifikasian. Naive Bayes sering bakarh lebih baik dalam

kebanyakan situasi dunia nyata yang kompleks dalayang diharapkan.

2.2.2. Metode Decision Tree
Algortima Decision Tree merupakan suatu metode Idasgikasian

yang menggunakan contoh pohon, menyatakan node manggambarkan
tiap atribut, yang mana daun menggambarkan tiggskplga setiap cabangnya
menggambarkan nilai dari tiap kelas. Node akar ratkan node yang berada
paling atas dari pohon. Setiap node ini mengganamaniode pembagi, yang
mana tiap node ini merupakan satu masukan dan rkesedikitnya dua
keluaran [12].

Leaf node adalah node terakhir, hanya mempunyai maisukan, dan
tidak mempunyai keluaran. Pohon keputusan paddd&mode menyatakan
label tiap kelas. Pohon keputusan pada tiap calyangrenyatakan keadaan
yang harus diisi dan tiap puncak pohonnya menggd@mbanilai kelas data
[13].

2.2.3. Metode Unsupervised Discretization

Metode Unsupervised Discretization merupakan ssdéiln metode yang
sederhana. Salah satu metode sederhana lainydi gegaal-width Interval
Discretization dan equal frequency Interval Diseegton) dan yang lebih
canggih, berdasarkan analisis clustering, sepertiekns discretization.

Rentang kontinu dibagi menjadi sub rentang oletarlegang ditentukan



pengguna atau Frekuensi. Namun pada penelitiapenieliti menggunakan
teknik Equal-width interval Discretization, yaituetode diskretisasi paling
sederhana yang membagi rentang nilai yang tergrad# setiap fitur/atribut,
di mana k adalah parameter yang disediakan olelygoe@. Prosesnya
melibatkan pemilahan nilai-nilai yang teramati dacir/atribut kontinyu dan

menemukan nilai minimum (Vmin) dan maksimum (Vmaxjerval dapat

dihitung dengan membagi kisaran nilai yang teranonatik variabel ke dalam
k yang berukuran sama dengan menggunakan rumksihetimana k adalah
parameter yang diberikan oleh pengguna [9][3].

Vmax-Vmin
k

Interval =
Boundaries = Vinin + (i x Interval)

Kemudian batas-batasnya dapat dibangun untuk i.= B-1 dengan
menggunakan persamaan di atas. Jenis diskretisdgldk bergantung pada
struktur data multirelasional. Namun, metode disza&on ini sensitif
terhadap outlier yang dapat secara drastis mengjukesaran. Keterbatasan
metode ini diberikan oleh distribusi poin data yditak merata: beberapa
interval mungkin berisi lebih banyak titik data iggada yang lain



BAB Il
METODOLOGI PENELITIAN

3.1.Kerangka Penelitian
Kerangka penelitian dengan metode yang diusulkpersderlihat pada
bagan di bawah ini:

PROBLEM MODEL
s N\ ,,’ ------------------- “\\
ot g Data Preparation ’ \
Nilai tingkat :I Menentukan Kriteria \
akurasi . .
klasifikasi X '
calon Data Cleaning : :
. 1 1
mahasiswa ;\_/ . .
baru dalam \ 4 : o :
’ ] D . Kriteria .
menentukan Data Collection | Numerik / |
1 1
program \. y 1 Kontinue :
studi belum X .
optimal ~ : :
\ ) Menentukan : :
Akurasi Klasifikasi ! !
«— 1
Naive Bayes dan 1 - N :
Dicision Tree —P: Unsupervised Discretization |
1 L ) 1
- J | :
1 1
1 1
1 ( N\ 1
1 ili 1
! Menentukan Probabilitas PRI
TOOLS " Tiap Kriteria ,'
Software AN J )
~ e
Rapidminer N e e e e e~ -

Studio Versi 9.21

A 4
RESULT

Meningkatnya nilai akurasi
klasifikasi dalam
menentukan program studi
bagi calon mahasiswa baru

- J

Gambar 3. 1. Kerangka Penelititan




Pada gambar diatas adalah kerangka pemikiran yiaaglkian pada penelitian
ini. Dataset pada penelitian adalah data calon sigla baru Politeknik Harapan
Bersama Tegal, dataset berupa tersebut file eikeehudian data tersebut dilakukan
preposisiagar dapat dilakukan klasifikasi menggunaka@todeNaive Bayeslan
Decision Tree

Tahapan penelitian yang akan dilakukan prepostaiykni pengolahan
data mentah dari data penerimaan mahasiswa bdamDaetoddNaive Bayes
dan Decision Tree data String atau kategorikal yang bersifat kamsta
dibedakan menjadi dua macam yaitu data numerik ymargifat kontinyu,
sehingga perbedaan yang dihasilkan ini akan térpada saat menentukan
nilai probabilitas setiap kriteria, baik kriterigeregan nilai data string atau
kriteria dengan data numerik.

3.2.Bahan Dan Alat Penelitian

a. Bahan Penelitian
Bahan penelitian yang ditawarkan dalam penelitinh dadalah data
penerimaan calon mahasiswa baru tahun akademik/ZIA® Data
tersebut masuk ke dalam data collection yang digamaebagai pemilihan
data training. Setelah data collection tahapanngédlaya adalah data
cleaning yang mempunyai tahapan menentukan data sesuai kriteria
dan mengeliminasi data yang tidak dibutuhkan. Kearmuanenentukan
kriteria yang akan dijadikan dalam menentukan rplaibabilitas pada
metode Naive Bayesdan Decision Tree Dan tahap selanjutnya
menerapkan pendekatanUnsupervised Discretization sehingga
menghasilkan nilai akurasi klasifikasi yang leb#iko

b. Alat Penelitian
Alat atau tools yang digunakan dalam penelitian ini adalah dengan
menggunakanRapiminer 9.0 sebagai pendukung pengolahan data
menggunakan Ms.Excel untuk melakukan preposisi data

10



3.3.Prosedur Penelitian
Secara umum penelitian ini terdiri atas dua tahapahap pertama ialah
persiapan atau praproses. Tahap pra-proses meapensidataset asli adalah
berupa data excel pada Unit Marketing Penerimaamelslawa Baru Politeknik

Harapan Bersama Tegal. Tahap yang kedua adaladspaimmana pada tahap

ini dilakukan proses pengolahan data sampai menamuhkasil yang

diharapkan. Adapun tahapan yang dilakukan adalsdgse berikut :

1. Data Cleaning yaitu pada tahap ini terdapat sebuah kriteriagyan
dieliminasi dikarenakan kriteria tersebut tidak geergaruh pada hasil
akurasi klasifikasi metoddaive BayeslanDecision Tree

2. Data Collection yaitu data yang dijadikan sebagai data trairiagam hal
ini adalah data calon mahasiswa baru.

3. Menentukan Kriteria, pada tahap menentukan kriteridigunakan kriteria
data yang berdasarkan data yang telah terkumpul.

4. Menentukan Probabilitas Setiap Kriteria, pada tal@dpmenentukan
kriteria yang dijadikan acuan dalam mengklasifikagigram studi bagi
calon mahasiswa baru.

5. Pengujian, pada tahap ini merupakan tahap penerbipsnupervised
Discretization pada metodeNaive Bayesdan Decision Tree dengan

beberapa data yang siap diujikan.
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BAB IV
HASIL PENELITAN DAN PEMBAHASAN

4.1.Hasil Penelitian

Setelah dilakukan beberapa tahapan dan prosedetfitan dari mulai pra

prosessing atau persiapan sampai proses yang tbkperapa tahapan antara lain

data cleaning, data collecting, menentukan kriterianentukan probabilitas, dan

pengujian, maka berikut ini adalah hasil dari pitiael tersebut:

4.1.1. Metode Naive Bayes

Tahapan penelitian yang akan dilakukan preposidia dgakni

pengolahan data mentah dari data penerimaan cadasiswa baru tahun
akademik 2019 / 2020 dengan jumlah dataset 225&nDanetode Naive
Bayes, data String atau kategorikal yang bersifaisian dibedakan menjadi

dua macam yaitu data numerik yang bersifat kontirsghingga perbedaan

yang dihasilkan ini akan terlihat pada saat mer@mtuilai probabilitas setiap

kriteria, baik kriteria dengan nilai data stringakriteria dengan data numerik.

Adapun tahapan yang dilakukan adalah sebagai theriku

1. Data Collection, yaitu data yang dijadikan sebadgéa training dan testing,

dalam hal ini adalah data calon mahasiswa barutetai untuk
menentukan data training dan data testing adalalk wiata training 70%
dan data testing 30%.

. Data Cleaning, yaitu pada tahap ini terdapat sebkiteria yang
dieliminasi dikarenakan kriteria tersebut tidak geergaruh pada hasil
akurasi klasifikasi metode Naive Bayes. Dari jumiiataset sebesar 2256,
setelah dilakukan eliminasi terhadap dataset tatselmaka jumlah
datasetnya sebesar 1671. Sedangkan jumlah atrdmg yligunakan
sebanyak 23.

. Menentukan Kriteria, pada tahap menentukan kritémia digunakan
kriteria data yang berdasarkan data yang telalunepkil.
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4. Menentukan Probabilitas Setiap Kriteria, pada tal@pmenentukan
kriteria yang dijadikan acuan dalam mengklasifikagigram studi bagi
calon mahasiswa baru.

5. Pengujian, pada tahap ini merupakan tahap penerbimspervised
Discretization pada metode Naive Bayes dengan aphatata yang siap
diujikan.

Adapun 20 contoh data yang telah siap untuk dilakulahapan berikutnya

adalah sebagai berikut:

A B E D E F G H | J

1 No Pend.. MNama Kelas Gelomb...  Alamat JenisK.. Tempat.. Tanggal.. Usia Agan’
2 1901175.. PUJIAS..  Reguler.. Gelomb.. KALIPU.. P JAKARTA  Oct21,1.. 27.879 ISLAR
3 1901175.. SAFITRI.. Reguler.. Gelomb.. JL-RAK. P Tegal Jun23,1.. 23205 ISLAR
4 1901275.. RAMANG.. Reguler.. Gelomb.. PERUM-. L tegal Jul21,2.. 19126 ISLAR
5 1901275.. ALDIAF.. Reguler.. Gelomb.. PESAN-. L BREBES  Jun3 20.. 20258 ISLAR
6 1901275. NANDA.. Reguler.. Gelomb.. DESAU. P TEGAL Jul10,2.. 20156 ISLAR
7 1901275.. DWIAMA.. Reguler.. Gelomb.. GUMAY.. P TEGAL Aug27,.. 22027 ISLAR
8  1901375.. SUSMO..  Reguler.. Gelomb.. JLPROF.. L TEGAL Nov23,.. 20786 ISLAR
9 1902075.. WAHYU.. Reguler.. Gelomb.. DUSUN.. L BREBES  Sep29,.. 23937 ISLAR
10 1902075.. DANUH.. Reguler.. Gelomb.. DESAK. L Brebes Jun 17, 1. 23222 ISLAR
11 1902075.. NURMIL.. Reguler.. Gelomb.. JALAN-. P TEGAL Aug26,... 22.030 ISLAR
12 1902075.. MOHAMA.. Reguler.. Gelomb.. DSKER.. L TEGAL Oct3,19.. 21.926 ISLAR
13 1902075.. DANYY.. Reguler.. Gelomb.. JLSETIA. L

BREBES  Dec3 1. 20759 ISLAN

Gambar 4. 1. Contoh DataSet Yang Akan Di Trainirag Desting

Data tersebut diatas kemudian siap untuk traineng tésting dengan
metode Optimalisasi Naive Bayes dan pendekatan péngised
Discretization. Tetapi sebelum memasuki tahap Ogisasi Naive Bayes
menggunakan Rapidminer, terlebih dahulu harus dikak metode Naive
Bayes dengan menggunakan rapidminer. Ada bebeshpp pengujian yang
dilakukan yaitu dari mulai merubah nilai Cross dation dan Sampling Type
yang dapat dilakukan dengan rapidminer.

Untuk melakukan pengujian dataset ini dilakukanebbapa skenario
penelitian seperti terlihat pada tabel berikut :
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Tabel 4. 1. Hasil Eksperimen Menggunakan Naive Baye

Number
Pengujian Metod Of Cross Sampling Type Accurac

Validatior

1 Naive Baye 5 Automatic 18.07%

Naive Baye 5 Linear Samplin 15.80%

Naive Baye 5 Saffled Samplin 19.27%

Naive Baye 5 Stratified Samplin | 18.07%

2 Naive Baye 10 Automatic 19.33%

Naive Baye 10 Linear Samplin 15.44%

Naive Baye 10 Saffled Samplin 18.67%

Naive Baye 10 Stratified Samplin | 19.33%

3 Naive Baye 15 Automatic 18.79%

Naive Baye 15 Linear Samplin 15.15%

Naive Baye 15 Saffled Samplin 18.20%

Naive Baye 15 Stratified Samplin | 18.79%

4 Naive Baye 20 Automatic 18.74%

Naive Baye 20 Linear Samplin 14.54%

Naive Baye 20 Saffled Samplin 18.56%

Naive Baye 20 Stratified Samplin | 18.74%

Dari beberapa pengujian diatas memperoleh nilaieakyaling tinggi

19.33% , nilai akurasi tersebut merupakan nilagya@lum sesuai dengan apa

yang diharapkan, karena memakai nilai dari Numbie€@ss Validation 10

dan sampling type menggunakan Stratified Samp$eglangkan desain yang

digunakan di rapidminer seperti desain di bawah ini
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Gambar 4. 2. Hasil Desain Eksperimen Dengan Crasisation Pada Naive
Bayes

Pada ekperimen berikutnya dengan desain eksperyarem berbeda

dengan yang terdahulu mendapatkan nilai akura€i896. Adapun desain

eksperimen yang digunakan adalah sebagai berikut :

15



Process

) @ O y T
() Process » FORS = i + @ &
data_training Haive Bayes Performance (2 Performance
g =0 B I !
: A g . b ~ - " by res
inp l.. fil ¥ out £ "| tra | modE 4 labk ‘ peri ) q laks per!j-
' . exa fy [:' per = [ ’ |‘: per eual‘_\, s
' ! res
Apply Model
’ mod lab .‘_‘.
¢ unl = mad ]
data_testing

1‘ il oot i‘_.\

Gambar 4. 3. Hasil Desain Eksperimen Data Traibiag Testing Pada Naive
Bayes

Desain eksperimen diatas menggambarkan bahwa tayase
digunakan dipecah menjadi dua bagian dengan r&8ie® digunakan untuk
data training dengan jumlah record 1158 data d&a 8ata testing dengan
jumlah record 513 data dari jumlah total record dataset 1671. Dan hasil
akurasi yang diperoleh dari desain eksperimen slideamgan menggunakan
metode Naive Bayes adalah nilai akurasinya 96.G80ai akurasi tersebut
masih  belum menggunakan optimalisasi pedekatan pdngised
Discretization. Nilai akurasi tersebut dapat diliim@elalui grafik penentuan

program studi pilihan mahasiswa, yaitu sebagakberi
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Gambar 4. 4. Grafik Hasil Eksperimen Pada NaiveeBay

Dari hasil grafik eksperimen diatas dapat disimpaolkbahwa
pemilihan program studi bagi calon mahasiswa bagnunjuk pada program

studi DIl Farmasi.

4.1.2. Metode Naive Bayes Dan Unsupervised Discretization

Sedangan untuk optimalisasi dengan pendekatan ¥nssed
Discretization masih menggunakan desain ekspergsaparti tampilan diatas
tetapi disini menitikberatkan pada transformastekia numerik / kontinyu
menjadi kriteria kategorikal dan mengehilangkam $aiteria yang dianggap
tidak berpengaruh pada keakuratan hasil penguemgan keakurasian hasil
klasifikasi dapat meningkat.

Adapun tampilan perubahan kriteria numerik / kopdinmenjadi

kriteria kategorikal sebagai berikut :
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Gambar 4. 5. Hasil Perubahan Kriteria Numerik Mdnk&iteria Kategorikal

Desain eksperimen diatas menggambarkan bahwa tayase
digunakan dipecah menjadi dua bagian dengan r&8ie® digunakan untuk
data training dengan jumlah record 1158 data d&a 8ata testing dengan
jumlah record 513 data dari jumlah total record dataset 1671. Dan hasil
akurasi yang diperoleh dari desain eksperimen slideamgan menggunakan
metode Naive Bayes dengan optimalisasi pedekatarsupdnvised
Discretization adalah nilai akurasinya 97.66%. Niékurasi klasifikasi
penerapan optimalisasi Unsupervised Discretizgiaata metode Naive Bayes
dari 96.68% menjadi 97.66%. Nilai akurasi tersetiapat dilihat melalui

grafik penentuan program studi pilihan mahasiswaéuysebagai berikut :
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Gambar 4. 6. Grafik Hasil Eksperimen Pada NaiveeBdyan Unsupervised
Discretization

Dari hasil grafik eksperimen diatas dapat disimpaolkbahwa
pemilihan program studi bagi calon mahasiswa baasilimmenunjuk pada

Program Studi DIll Farmasi.

4.1.3. Metode Decision Tree

Pada pengujian menggunakan metode Decision Tegtar beberapa
kriteria yang digunakan antara lain gain_rasiogpiimiation_gain, gini_index,
dan accuracy. Kriteria tersebut merupakan salalh dat beberapa operator
yang nantinya akan menghasilkan memperkirakan apheakurat suatu
model yang akan tampiAdapun desain pengujian menggunakan metode

Decision Tree adalah sebagai berikut:
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Gambar 4. 7. Hasil Desain Eksperimen Data Trailag Testing
Pada Decision Tree

Desain eksperimen diatas menggambarkan bahwa tayase
digunakan dipecah menjadi dua bagian dengan r&gio digunakan untuk
data training dengan jumlah record 1158 data d&a @ata testing dengan
jumlah record 513 data dari jumlah total record dataset 1671. Pengujian
data training dan testing di atas menggunakan metDdcision Tree
memperoleh hasil akurasi 51.56%. Nilai akurasdiperoleh dengan berbagai
macam pengujian antara lain dengan nama kritena igdex dengan nilai
maximum depth 20, Apply Pruning Confidence 0.1 daR, dan Apply
Prepruning 0.01 dan 0.02. Jika pengujian dilakuttangan nilai diatas nilai
maximum depth 20, misalkan 50 dan nilai Apply PngnConfidence, nilai
Apply Prepruning nilainya tetap maka hasil yangedipeh untuk nilai juga
sama sebesar 51.56%. Nilai akurasi tersebut daphatdmelalui grafik

penentuan program studi pilihan mahasiswa, yalbaga berikut:
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Gambar 4. 8. Grafik Hasil Eksperimen Pada DeciSiae

Dari hasil grafik eksperimen diatas dapat disimpaolkbahwa
pemilihan program studi bagi calon mahasiswa baasilimmenunjuk pada

Program Studi DIll Farmasi.

4.1.4. Metode Decision Tree Dan Unsupervised Discretizatio

Pada pengujian data training dan data testing mevagan metode
Decision Tree dan optimalisasi pendekatan UnsugpeaviDiscritization
mengalami penurunan nilai akurasi. Padahal untslideeksperimen sama
dengan metode Naive Bayes dan Pendekatan metodepéivised
Discritization serta menggambarkan bahwa datasseg yigunakan dipecah
menjadi dua bagian dengan rasio 70% digunakan widt& training dengan
jumlah record 1158 data dan 30% data testing dejugalah record 513 data
dari jumlah total record dari dataset 1671. Haaig diperoleh dari desain

eksperimen menggunakan metode ini adalah 49.80%.

4.2.Pembahasan
Jika dibandingkan antara penelitian terdahulu dernmmnelitian yang sedang

dikerjakan maka hasilnya lebih baik dari hasil piéae terdahulu dibandingkan
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dengan sekarang, perbandingan hasil penelitiaahahd dengan sekarang dapat
dilihat pada tabel berikut :
Tabel 4. 2. Perbadingan Hasil Penelitian

No Metode Hasil Akuras
1. Naive Baye 96.68Y%
2. Naive Baye + Unsupervised Discretizati 97.66Y%
3. Decision Tre 51.56%
4. | Decision Treet+ Unsupervise(Discretizatiol 49.80Y

Dari tabel diatas menunjukkan bahwa antara peaeliterdahulu dengan
penelitian yang sekarang lebih baik penelitianadkudu, karena dilihat dari hasil
akurasi yang diperoleh antara penelitian yang terdamemperoleh nilai akurasi
96.68%, dan setelah dilakukan optimalisasi dengandekatan metode
Unspervised Discritization memperoleh nilai akurssbesar 97.66%, sedangkan
penelitian yang sekarang mengalami penurunanaklaiasi, dengan menggunakan
metode Dicision Tree tanpa melakukan optimalisasmeroleh nilai akurasi
sejumlah 51.56% dan setelah dilakukan optimalisastode Decision Tree
menggunakan pendekatan metode Unsupervised Daayiizmmemperoleh nilai
akurasi sejumlah 49.80%.

Eksperimen diatas menunjukan bahwa untuk melakudasifikasi minat
dalam menentukan program studi untuk calon mahasisaru menggunakan
metode Naive Bayes, metode Naive Bayes dan PerdeKadhsupervised
Discritization dengan metode Decision Tree, meieéeision Tree dan pendekatan
Unsupervised Discritization yang lebih baik diguamaladalah metode Naive Bayes
dan pendekatan Unsupervised Discritization, kaleagl akurasi yang diperoleh
sejumlah 97.66%.

4.3.Luaran Yang Di Capai

Hasil luaran yang diharapkan dari penelitian inaraklipublikasikan Jurnal
Terakreditasi Sinta 3 dan 4. Berikut lampiranilragomit jurnal tersebut :

1. Jurnal Informatika Universitas Pamulang Sinta 4asusubmit

2. SINTECH (Science and Information Technology) SBsudah submit

3. HAKI dan Jurnal Infotekmesin ( Jurnal Informatikagktronika, Mesin)

Sinta 3 sedang proses
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BAB V
KESIMPULAN DAN SARAN

5.1.KESIMPULAN

Dari pembahasan diatas maka dapat diambil beb&egi@pulan antara lain:

1. Klasifikasi minat dalam menentukan program studjilealon mahasiswa
baru dapat dilakukan dengan bebarapa metode, daitm@engan metode
Naive Bayes, Naive Bayes dan optimalisasi dengandgb@tan
Unsupervised Discritization, Decision Tree, Deaisiolree dan
optimalisasi dengan pendekatan Unsupervised Disatidn.

2. Hasil penelitian yang dilakukan dari tahap awablgia pengujian dengan
menerapkan metode klasifikasi Naive Bayes memgerbbsil akurasi
sebesar 96.68%, metode Klasifikasi Naive Bayes gdandekatan
Unsupervised Discritization mendapatkan hasil akusabesar 97.66%,
sedangkan untuk metode pembanding dalam pendhii@dalah metode
klasifikasi Decision Tree memperoleh hasil akurasbesar 51.56%,
sedangkan selanjutnya metode klasifikasi Decisime Tan pendekatan
Unsupervised Discritization memperoleh hasil akiusabesar 49.80%.

3. Hasil akhir dari metode klasifikasi yang terbailtasta penelitian ini yaitu
untuk menentukan minat dalam penentuan programi $tagdi calon
mahasiswa adalah metode Naive Bayes dan pendekasupervised

Discritization, karena nilai akurasi yang diperossbesar 97.66%.

5.2.SARAN

1. Dengan adanya penelitian dan eksperimen dengandeétaive Bayes,
Decision Tree, Naive Bayes dan pendekatan Unswgaehbiscritization
serta Decision Tree dan pendekatan Unsupervisedriiation dalam
menentukan minat pemilihan program studi bagi cai@hasiswa baru,
masih banyak parameter dan kriteria yang belunkaldan.

2. Klasifikasi dalam menentukan minat pemilihan progrstudi baru dapat
dilakukan dengan metode lain, misalnya Support &ebtachine atau
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dengan metode klasifikasi yang lebih baik dan lekamplek dalam
pengujian data training dan data testing.
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22 | Umi Baroroh, S.SiT, M.Kes. Pengaruh Pengetahuan
Ilma Ratih Zukrufiana, Kesehatan Reproduksi Dengan
S.Tr.Keb., M.Keb. Perilaku Pacaran Generasi Z DIl _
Dimasa Pandemi Covid 19 Kebidanan Penelitian | Rp. 2,971,000
Pada Mahasiswa Politeknik
Harapan Bersama
23 | Evi Zulfiana, S.SiT, M.H. (Kes) | Implementasi Dokumentasi
Akhmad Aniq Barlian,S.Farm., | Asuhan Kebidanan Pada Bidan om
M.H. Zeosual Dengan Kepmenkes Ri R — Penelitian | Rp. 2,871,000
Hk.01.07/Menkes/320/2020
24 | Umriaty, S.ST., M.Kes. Kejadian Anemia Dan Upaya
Puji Tri Astuti, S.Tr.Keb., Pencegahan Anemia Pada ol
M.Tr.Keb . Remaja Putri Di Pondok Kebidanan Penelitian | Rp. 3,128,500
Pesantren Modern Daaru Ulil
Albaab Kabupaten Tegal
25 | Meyliya Qudriani, S.ST., Studi Deskriptrif Perilaku
M.Kes. Seksual Berisiko Generasi Z
Umi Barorah, S.SIT, M. Kes. | Pada Masa Covid 19 Di il Penelitian | Rp. 2,957,000
Wilayah Tegal Timur Kota Kebidanan
Tegal
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26 | Nilatul Izah, S.ST, M.Keb. Pengaruh Stunting Terhadap
Umriaty, S.ST., M.Kes. Perkembangan Anak Usia 2 - 6 DIl .
Tahun Di Wilayah Kota Tegal Kebidanan Perelitlan | B 200000
27 | Ulfatul Latifah, S.KM, M. Kes. | Perbedaan Perilaku Penerapan
Riska Arsita Harnawati, S. ST., | Pratokal Kesehatan Pada lbu
M.M. Menyusui Yang Sudah
Divaksinasi Dan Belum DIl -
Divaksinasi Covid-19 Di Kebidanan il b
Wilayah Kecamatan
Margadana Tegal
28 | Iroma Maulida, SKM, M.Epid. | Studi Kasus Penanganan
Reny Eka Saputri, S.Tr.Keb., Keluarga Terhadap Penderita Dill
M.Tr.Keb. Covid-19 Dengan Penyakit . Penelitian | Rp. 2,957,000
Kebidanan
Penyerta
29 | Ulll Albab, S. ST., M.T. Analisa Efektivitas Alat
Qirom, S.Pd, MT. Pengusir Nyamuk Komersil DIl Teknik
Muhammad Irfan Fauzi. Dengan Alat Pengusir Nyamuk : Penelitian | Rp. 2,900,000
Elektronika
Berbasis Gelombang
Ultrasonik Dan UV Light Trap
30 | Bahrun Niam, M.T. Pengembangan Deteksi Suhu
Rony Darpono, M.T. Dan Kelembaban DIl Teknik
Rofi Irfanto. Laboratorium Elektronika . Penelitian | Rp. 2,571,000
Elektronika
Dengan Menggunakan Metode
Fuzzy Logic
31 | Rony Darpono, M.T. Robot Sterilisasi Ruang Covid-
Ratri Wikaningtyas, M.Pd. 19 Menggunakan Sinar UV DIll Teknik -
o Type-C Berbasis Arduino Elektronika venellilan | Bp: 2,826,500
Dengan Kendali Android
32 | Very Kurnia Bakti, M.Kom. Klasterisasi Dokumen
Arif Rakhman, S.E., S.Pd., M. Penelitian Perguruan Tinggi
Kom. Menggunakan K-Means DIl Teknik -
Mohammad Rijal Arfani Clustering, Sebagai Analisa Komputer Rensiitlan | Rp: 3,314,000
Penerapan Sistem Temu
Kembali
33 | Dani Fitria Brilianti, M.Pd. Penerapan Metode Voice Over
Arief Zul Fauzi, M.Pd. (VO) Pada Pengajaran
Dinda Ayu Ningrum. Ustenlnq pntuk Menungkatkan DUl Teknik Penelitian | Rp. 2,728,500
Kemandirian Belajar Komputer

Mahasiswa Saat Pembelajaran
Daring
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Lukmanul Khakim, S.Kom, M.
Tr.T.

Ida Afriliana, S.T., M. Kom.
Nurohim, M.Kom.

Rancang Bangun Sistem
Proteksi Kebocoran Gas LPG DIl Teknik
Rumah Tangga Berbasis Komputer
Mikrokontroller

Penelitian | Rp. 3,042,500

35 | Arif Rakhman, S.E., S.Pd, M. Sistem Informasi
Kom. Kemahasiswaan Politeknik DIl Teknik
Rivaldo Mersis Brilianto, 5.Pd., | Harapan Bersama (SIKEMAS) Penelitian | Rp. 2,928,500
Komputer
M.Eng.
Abdul Basit, S.Kom., M.T.
36 | Wildani Eko Nugroho, M.Kom. | Optimalisasi Metode Naive
M. Teguh Prihandoyo, M.Kom. | Bayes Dan Dicision Tree Untuk
Menentukan Program Studi DIl Teknik o
Rp. 2,828,50
Bagi Calon Mahasiswa Baru Komputer Peseltisn P 2526500
Dengan Pendekatan
Unsupervised Discretization
37 | Yerry Febrian Sabanise, Sistem Informasi Peminjaman Dl Teknik
S.Kom, M.Kom. Alat Praktek Lab Hardware K t Penelitian | Rp. 2,400,000
Mahammad Humam, M.Kom. CHAPARER
38 | Miftahul Huda, M.Kom. Analisis Keseimbangan Antara
Safar Dwi Kurniawan, M.Kom. | Kehidupan Dan Waktu Kerja
Fleksibel Selama Pandemi DIl Teknik e
Covid-19 Menggunakan Smart- | Komputer Penelitan I Rp. 2,071,000
Pls
39 | Arfan Hagiqi Sulasmoro, Prediksi Tindakan Medis Pada
M.Kom. Pasien TTG, OTG, PDP Dan
Rais, 5.Pd, M. Kom. Positif Covid-19 Menggunakan | DIl Teknik "y
Istiqomah Dwi Andari, S.5T,, | Klasifikasi Naive Bayes Komputer | Fenelitian | Rp. 3,157,000
M.Kes.
40 | Mohammad Humam, M.Kom. | Automatic Face Mask Detector
Muhammad Fikri Menggunakan Algoritma Viola
Hidayattullah, S.T.,M.Kom. And Jones DIll Teknik -
‘ £ . 3,471,
M. Nishom, M.Kom. Komputer Prachyan | AD.5 i
41 | Syarifudin, ST, M.T. Efek Konsentrasi Etanol,

Andre Budhi Hendrawan, M.T.
Nur Aidi Ariyanto, M.T.

Metanol Pada Bahan Bakar
Pertalite Terhadap Emisi Gas

Buang Dan Konsumsi Bahan DIl Teknik -
Rp. 3,028,500

Bakar Mesin Bensin Kapasitas Mesin Penelitian | Rp

150¢c

3




Lampiran:

Surat Keputusan Direktur Politeknik
Harapan Bersama

Tentang : Penerima Pendanaan Oleh Institusi
Untuk Hibah Kompetitif Penelitian dan
Pengabdian Masyarakat Bagi Dosen
Politeknik Harapan Bersama Tahun
Anggaran 2020/2021 Semester Genap
Nomor : 8% .05/PHB/V/2021
Tanggal : 3! Mei2021
13 | Slamet Wiyono, S. Pd., M. | Pemanfaatan Teknik Scraping
Eng Data Untuk Perencanaan
Dega Surono Wibowo, S.T., | Usaha Jualan Online Satfana
M. Kom, Menggunakan Marketplace Terapari
Riszki Wijayatun Pratiwi, . PKM Rp. 2,900,000
Teknik
St .G, Informatika
Naimatul Maulidiyah
Getar Dewantara
Agung Iswanto
14 | Muhammad Fikri Pengenalan Software Al-
Hidayattullah, S.T., Mausu’ah Al-Hadits Bagi
M.Kom. Santri Madrasah Figih Sarjana
Dega Surono Wibowo, S.T., | Sumber llmu Dalam -
M. Kom. Melakukan Studi Takhrij SR PKM | Rp. 2,787,500
Ardi Susanto, S.Kom., Hadits Tekmk.
M.Cs. Informatika
Alfin Auzikri
Wildan Sania Alfiansyah
Direktur,
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